Apelidos:

Nome: 238 :

1.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
parametro

a) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
be facerse un intervalo de confianza

b) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro

¢) estimaremos o pardmetro con menor dispersién

d) non poderemos usar un estimador consistente

2.- O erro cadratico medio

a) aplicase a estimadores insesgados

b) nunca pode dar negativo

¢) é a varianza do estimador

d) se é grande dicimos que o estimador é moi bo

3.- A funcién de verosimilitude é

a) danos un valor para a estimacién dun pardmetro poboa-
cional

b) o estimador madis probable para unha mostra dada

¢) a funcién de densidade que ten a mostra por ser unha va-
riable aleatoria

d) a funcién de densidade da variable aleatoria que nos des-
cribe a poboacién

4.- A estimacién puntual

a) permite conecer o valor real do pardmetro

b) da unha probabilidade de ocorrencia dun pardmetro
¢) aproxima un valor para un pardmetro poboacional
d) calcula un intervalo que contén o valor do pardmetro

Exr.1.- Suponamos que 6; , 05 son estimadores dun pardmetro 6 desconecido, verificando:

E(b)=0+m(Z+1) e E(h)=0+m(L+1).

Var(él>:5~% e Var(t%):?%

a) Calcula o erro cadratico medio de 6. Demostrao

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

fla)=K e

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 4 - 6 .

—(z—4-0)2
M

a) Calculade un estimador da cota de Frechet-Cramer-Rao para o pardmetro 6.



Apelidos:

Nome:

1.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
parametro

a) non poderemos usar un estimador consistente

b) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro

¢) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
be facerse un intervalo de confianza

d) estimaremos o pardmetro con menor dispersién

2.- Collemos 100 mostras diferentes e empregamos un estima-
dor insesgado para estimar un pardametro

a) obteremos un intervalo de confianza cun nivel de confianza
do 100b) é imposible coller 100 mostras diferentes para facer
unha estimacién

¢) podemos esperar que o promedio das estimaciéns se ache-
gue ao parametro real

d) se xuntdsemos as 100 mostras terfamos un estimador con-
sistente

3.- Os estimadores maximo verosimiles son
a) non ten erro cadratico medio

b) eficientes e con sesgo positivo

¢) consistentes e asintoticamente insesgados
d) insesgados e consistentes

4.- O erro cadrético medio dun estimador dun parametro 6
pode descomponierse como

0 [£(6) -4

b)Var(é)+E(é2 2
¢) Var () + & ?-0]
d) Var (9) —E(é)

Exr.1.- Suponamos que 6; , 65 son estimadores dun pardametro 6 desconecido, verificando:

E(él) :9+ln(%+1) e E(é2)=9+1n(§+1).

Va?’(é1):5'% e Var(92>:6~%

a) Calcula o erro cadratico medio de ¢;. Demostrao

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

—(z—1-0)2

f@) =K e~

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 1 -6 .

a) Cal é o estimador de maxima verosimilitude de 6, supofiendo que temos unha mostra de tamarfio n.
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Apelidos:

Nome: 240 :

1.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
parametro

a) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro

b) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
be facerse un intervalo de confianza

¢) non poderemos usar un estimador consistente

d) estimaremos o pardmetro con menor dispersién

2.- O erro cadratico medio

a) é a varianza do estimador

b) aplicase a estimadores insesgados

¢) se é grande dicimos que o estimador é moi bo
d) nunca pode dar negativo

3.- O erro cadratico medio dun estimador dun parametro 6
pode descompoiierse como

a) Var (é)—E(§>2 2
v () +[£3) -4
o) Var (0) + £ (6)
d>[( d

4.- Os estimadores maximo verosimiles son
a) non ten erro cadratico medio

b) insesgados e consistentes

¢) consistentes e asintoticamente insesgados
d) eficientes e con sesgo positivo

Exr.1.- Suponamos que 6 , 05 son estimadores dun pardmetro 6 desconecido, verificando:

E(é1> :9+ln<%+1> e

Var(91>:5-% e

a) Calcula o sesgo de 6.

Sl

Var (82) =5

E<é2>:9+ln<§+1>.

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

f(x)

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 4 - 6 .

—(z—4-0)2

=K-e M

a) Cal é o estimador de méxima verosimilitude de 6, supofiendo que temos unha mostra de tamafio n.



Apelidos:

Nome:

1.- Os estimadores méximo verosimiles son
a) insesgados e consistentes

b) non ten erro cadritico medio

¢) consistentes e asintoticamente insesgados
d) eficientes e con sesgo positivo

2.- Aproximamos un tnico valor para un pardmetro poboa-
cional

a) cun estimador puntual

b) coa media aritmética mostral

¢) mediante unha distribucién normal

d) nunca, sempre se fai un intervalo de confianza

3.- O erro cadratico medio dun estimador dun pardmetro 6
pode descomponerse como

a) Var (0) Vv E (9)2

(
o [£(5) -]
(

4.- O erro cadritico medio

a) nunca pode dar negativo
b) se é grande dicimos que o estimador é moi bo
c) aplicase a estimadores insesgados

7

d) é a varianza do estimador

Exr.1.- Suponamos que ¢; , 65 son estimadores dun parametro 6 desconecido, verificando:

E(f) =0+ (L+1) e E()=0+l(2+1).

3|

Var(él):ﬂ% e

a) Calcula o sesgo de 0.

Var (92) =7-

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de contia:

f(x)

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 4 -6 .

4% . 6
_ e 0

x!

a) Calculade un estimador da cota de Frechet-Cramer-Rao para o pardmetro 6.
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Apelidos: Nome: 242 :

1.- O erro cadrdtico medio dun estimador dun parametro 6 | 2.- A funcién de verosimilitude é
pode descompornerse como a) o estimador mais probable para unha mostra dada
a) Var (é) +E (é>2 b) a funcién c'ie densidade que ten a mostra por ser unha va-
) riable aleatoria
b) Var (é) - E (é) ¢) a funcién de densidade da variable aleatoria que nos des-
R . 2 cribe a poboacion
c) Var ( ) + [E ) - 9} d) danos un valor para a estimacién dun pardmetro poboa-
d) [E (é . 9] cional
3.- Os estimadores maximo verosimiles son 4.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
a) non ten erro cadratico medio pardmetro
b) insesgados e consistentes a) estimaremos o pardmetro con menor dispersién
¢) consistentes e asintoticamente insesgados b) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
d) eficientes e con sesgo positivo be facerse un intervalo de confianza
¢) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro
d) non poderemos usar un estimador consistente

Exr.1.- Suponiamos que él , 92 son estimadores dun parametro 6 desconecido, verificando:
E(é1>:9+ln<%+l> e E<é2>:9+ln<§+1>.

Sl

Var (91> =6- % e Var (ég) =4.

a) Calcula o sesgo de 6.

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

—(z—4-0)2

[ @)= K-~

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 4 - 6 .
a) Calculade un estimador da cota de Frechet-Cramer-Rao para o pardmetro 6.



Apelidos:

Nome: 243 :

1.- Collemos 100 mostras diferentes e empregamos un estima-
dor insesgado para estimar un parametro

a) é imposible coller 100 mostras diferentes para facer unha
estimacién

b) se xuntdsemos as 100 mostras terfamos un estimador con-
sistente

¢) podemos esperar que o promedio das estimaciéns se ache-
gue ao parametro real

d) obteremos un intervalo de confianza cun nivel de confianza

do 100

2.- Os estimadores maximo verosimiles son
a) insesgados e consistentes

b) eficientes e con sesgo positivo

¢) non ten erro cadrdtico medio

d) consistentes e asintoticamente insesgados

3.- Aproximamos un tnico valor para un parametro poboa-
cional

a) coa media aritmética mostral

b) cun estimador puntual

¢) nunca, sempre se fai un intervalo de confianza
d) mediante unha distribucién normal

4.- A estimacién puntual

a) da unha probabilidade de ocorrencia dun pardmetro
b) permite coniecer o valor real do pardmetro

¢) aproxima un valor para un pardmetro poboacional
d) calcula un intervalo que contén o valor do pardmetro

Exr.1.- Suponamos que #; , 65 son estimadores dun parametro 6 desconecido, verificando:

E(f)=0+m(Z+1) e E(h)=0+m(L2+1).

VGT(91)=6-% e Var(é2):4-%

a) O estimador 6; é consistente?. Demostrao

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

flx)=K-e

Ademais sabemos que a sta esperanza vale 3 - 6 .

—(z—3-0)2
M

a) Calculade un estimador da cota de Frechet-Cramer-Rao para o pardmetro 6.



Apelidos:

Nome:

1.- O erro cadratico medio dun estimador dun pardmetro 6
pode descomporierse como

o var (0) + 2 (0)’

2.- A funcién de verosimilitude é

a) a funcién de densidade da variable aleatoria que nos des-
cribe a poboacion

b) a funcién de densidade que ten a mostra por ser unha va-
riable aleatoria

¢) o estimador mais probable para unha mostra dada

d) danos un valor para a estimacién dun pardmetro poboa-
cional

3.- A estimacién puntual

a) da unha probabilidade de ocorrencia dun pardmetro
b) permite cofiecer o valor real do pardmetro

¢) aproxima un valor para un pardmetro poboacional
d) calcula un intervalo que contén o valor do pardmetro

4.- Os estimadores maximo verosimiles son

a) insesgados e consistentes

b) consistentes e asintoticamente insesgados
c) eficientes e con sesgo positivo

d) non ten erro cadratico medio

Exr.1.- Suponamos que #; , 0 son estimadores dun parametro 6 desconecido, verificando:

E(é1)=9+1n(%+1) e E(é2)29+1n(§+1).

VGT(91)=5~% e Var(92>:4-%

a) Calcula o erro cadratico medio de ¢;. Demostrao

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

—(z—2-0)2

fla) =K e

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 2 -6 .

a) Cal é o estimador de méxima verosimilitude de 6, supofiendo que temos unha mostra de tamafio n.

244 :



Apelidos:

Nome:

1.- Collemos 100 mostras diferentes e empregamos un estima-
dor insesgado para estimar un parametro

a) se xuntdsemos as 100 mostras terfamos un estimador con-
sistente

b) obteremos un intervalo de confianza cun nivel de confianza
do 100c) é imposible coller 100 mostras diferentes para facer
unha estimacién

d) podemos esperar que o promedio das estimaciéns se ache-
gue ao parametro real

2.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
parametro

a) non poderemos usar un estimador consistente

b) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro

¢) estimaremos o pardmetro con menor dispersién

d) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
be facerse un intervalo de confianza

3.- A funcién de verosimilitude é

a) a funcién de densidade da variable aleatoria que nos des-
cribe a poboacion

b) danos un valor para a estimacién dun pardmetro poboa-
cional

¢) o estimador méis probable para unha mostra dada

d) a funcién de densidade que ten a mostra por ser unha va-
riable aleatoria

4.- O erro cadratico medio

a) nunca pode dar negativo

b) é a varianza do estimador

¢) aplicase a estimadores insesgados

d) se é grande dicimos que o estimador é moi bo

Exr.1.- Suponamos que 67 , 65 son estimadores dun parametro 6 desconecido, verificando:

E(h)=0+m(Z+1) e E(6)=0+m(L+1).

Sl

Var(él>:5~% e

a) Calcula o sesgo de 6;.

Var (92) =7-

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

J@)=K-e

Ademais sabemos que a siia esperanza vale 4 -6 .

—(z—4-0)2
M

a) Cal é o estimador de maxima verosimilitude de 6, supofiendo que temos unha mostra de tamarfio n.



Apelidos:

Nome:

1.- O erro cadratico medio dun estimador dun pardmetro 6
pode descomporierse como

a) Var (9) + [E (9)2 - 9} ’

2.- Collemos 100 mostras diferentes e empregamos un estima-
dor insesgado para estimar un pardametro

a) se xuntdsemos as 100 mostras terfamos un estimador con-
sistente

b) é imposible coller 100 mostras diferentes para facer unha
estimacién

¢) podemos esperar que o promedio das estimaciéns se ache-
gue ao parametro real

d) obteremos un intervalo de confianza cun nivel de confianza

do 100

3.- Aproximamos un unico valor para un pardmetro poboa-
cional

a) coa media aritmética mostral

b) mediante unha distribucién normal

¢) cun estimador puntual

d) nunca, sempre se fai un intervalo de confianza

4.- Se empregamos un estimador insesgado para estimar un
parametro

a) estimaremos o pardmetro con menor dispersién

b) non poderemos usar un estimador consistente

¢) podemos esperar que estimacions feitas con diferentes mos-
tras estean centradas no parametro

d) non podemos facer unicamente estimaciéns puntuais e de-
be facerse un intervalo de confianza

Exr.1.- Suponamos que #; , 65 son estimadores dun parametro § desconecido, verificando:

E(f)=0+m(d+1) e B(%)=0+m(L+1).

Var(91>:5-% e Var(ég)zll-%

a) O estimador 6; é consistente?. Demostrao

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de densidade:

—(z—1-0)2

flx)=K-e= ™

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 1 -6 .

a) Cal é o estimador de méxima verosimilitude de 6, supofiendo que temos unha mostra de tamafio n.

246 :
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Nome: 247 .

1.- O erro cadratico medio

se é grande dicimos que o estimador é moi bo
aplicase a estimadores insesgados

é a varianza do estimador

nunca pode dar negativo

a
b
¢
d

2.- A funcién de verosimilitude é

a) danos un valor para a estimacién dun pardmetro poboa-
cional

b) a funcién de densidade que ten a mostra por ser unha va-
riable aleatoria

¢) o estimador mais probable para unha mostra dada

d) a funcién de densidade da variable aleatoria que nos des-
cribe a poboacion

3.- Os estimadores maximo verosimiles son
a) non ten erro cadratico medio

b) insesgados e consistentes

c) eficientes e con sesgo positivo

d) consistentes e asintoticamente insesgados

4.- Aproximamos un unico valor para un pardmetro poboa-
cional

a) cun estimador puntual

b) coa media aritmética mostral

¢) mediante unha distribucién normal

d) nunca, sempre se fai un intervalo de confianza

Exr.1.- Supofiamos que 6; , 65 son estimadores dun pardmetro 6 descoiiecido, verificando:
E(h)=0+n(L+1) e E()=0+l(2+1).

Var (él) =6- % e Var (ég) =6-

a) O estimador 60 é consistente?. Demostrao

3o

Exr.2.- Unha variable aleatoria ten a seguinte funcién de contia:

Ademais sabemos que a sia esperanza vale 4 - 6 .

fla) =

4% . g7
o0

x!

a) Calculade un estimador da cota de Frechet-Cramer-Rao para o parametro 6.



